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Variabel
Penelitian

Definisi
Statistika

Jenis Statistika

merupakan fokus dalam
penelitian, yang dapat
diukur atau diamati dan
memiliki  variasi  tertentu
berupa karakteristik, sifat,
atau nilai  dari individu,
objek, atau kegiatan yang
diteliti.

Secara umum, Var
Penelitian
 Variabel Bebas
* Variabel Terikat
Variabel Moderasi

angka, teks, gambar, atau simbol
yang diproleh dari proses
pengumpulan.
 Data berdasarkan cara
perolehan yaitu data primer atau
sekunder.
Data berdaarkan sumber vyaitu

metode statistika
digunakan

menggambarkan
mendeskripsikan data yang telah
dikumpulkan menjadi sebuah
informasi.

Statistika  Inferensia  adalah
metode yang digunakan untuk
mengetahui Kesimpulan tentang
kondisi populasi berdasarkan
sampel dengan melakukan
analisis  menginterprestasikan
data menjadi sebuah

s Statistika merupakan ilmu

yang mempelajari tentang
metode pengumpulan,
pengolahan, analisis, hingga
interpretasi data.
Statistik merupakan
Kumpulan data berupa angka
yang dikumpulkan, diolah,
dan disajikan dalam bentuk
table, grafik, atau diagram
untuk memberikan informasi
dari suatu permaslahan

data internal atau eksternal.
Data berdasarkan sifatnya, yaitu
data kuantitatif atau kualitatif.
Data berdasarkan waktu
pengumpulannya vyaitu data
cross-sectional atau deret




Hipotesis
Penelitian

Pengujian

Hipotesis UL

P-value merupakan probabilitas
untuk mendapatkan hasil uji ketika
hipotesis nol adalah benar. P-value
mengukur seberapa besar peluang
peneliti dapat mengamati data yang
diperoleh jika hipotesis awal benar.

Pengujian Hipotesis: Proses
statistik untuk menentukan apakah
bukti empiris dari sampel data
mendukung atau menolak hipotesis
awal.

Hipotesis: Pernyataan awal atau

dugaan tentang suatu populasi

yang akan diuji dalam penelitian
yang dilakukan.

Signifikansi

Tingkat signifikansi
merupakan ambang batas
yang ditentukan sebelumnya
untuk memutuskan apakah
akan menolak hipotesis
awal.




Skala Pengukuran Data

Nominal Ordinal Interval Rasio

Skala rasio adalah skala
Skala interval tidak hanya pengukuran yang paling
memberikan informasi tentang informatif. Skala ini memiliki semua
urutan, tetapi juga tentang karakteristik skala interval serta
perbedaan antar nilai. Namun, memiliki nilai nol mutlak. Ini berarti
skala interval tidak memiliki titik bahwa perbandingan antara nilai-
atau nilai nol mutlak. Contoh: nilai pada skala rasio memiliki arti
suhu dalam derajat Celsius atau yang jelas. Contoh: tinggi badan,
Fahrenheit. berat badan, usia, atau

Skala nominal hanya digunakan Skala ordinal memberikan informasi
untuk memberi label atau tentang urutan atau peringkat data,
mengkategorikan data tanpa tetapi tidak memberikan informasi
memberikan informasi tentang tentang perbedaan antara nilai-nilai
urutan atau nilai numerik. tersebut. Contoh: skala likert,
Contoh: jenis kelamin, warna peringkat dalam suatu kompetisi,
rambut, atau jenis kendaraan. atau tingkat Pendidikan.

pendapatan.




Cross Sectional

1 Data yang dikumpulkan pada satu titi
waktu tertentu pada individu, kelompok,
atau entitas yang berbeda.

O Tujuan: Memberikan gambaran mengenai
kondisi pada suatu waktu tertentu.

O Analisis: Membandingkan perbedaan antar
individu atau kelompok pada satu titik

Harga Saham Tahun 2020
Harga Saham

A 1.800
B 1.500
C 2.500
D 2.000
E 2.700

Reg. Linier, Reg. Logistik,
Reg. Dummy

1 Data yang dikumpulkan
untuk beberapa variabel pada entitas
tertentu.

O Tujuan: Menganalisis tren, fluktuasi, dan pola
dari waktu ke waktu.

O Analisis: Meramalkan nilai di masa depan
atau untuk memahami bagaimana suatu

Harga Saham Perusahaan X
Harga Saham

Januari 1.800
Februari 1.500
Maret 2.500
April 2.000
Mei 2.700

Regresi Time Series

abungan
series.

O Tujuan: Memberikan informasi yang lebih kaya
dan dinamis, memungkinkan analisis hubungan
antar variabel yang lebih kompleks dan
mendalam.

O Analisis: Menganalisis tren, perbedaan antar

Harga Saham

Januari 1.800

A Februari 1.500
Maret 2.500

Januari 2.000

B Februari 2.700
Maret 2.400

Regresi Data Panel



Analisis regresi adalah metode statistika yang
digunakan untuk memahami hubungan antara
variabel dependen (respons) dan variabel

independen (prediktor)

Metode Regresi yang melibatkan
lebih dari satu Variabel
Independen

Metode Regresi yang melibatkan Regresi Linier Regresi Linier
satu Variabel Independen Sederhana Berganda

Y=Bo+81X+€ Y=Bo+61X1+”’+Ban+€

Asumsi

Multikolinearitas Indepensi Residual Normalitas Heteroskedastisitas




Regresi Linier - SPSS

Input Data SPSS
®3 Open Data X #3 Opening Excel Data Source X
Look in: l Diantini v | A B e = - -
fle EGt Vew Data Transtorm Anahze Graphs  UNies — C:\Users\LPPM\Documents\Diantini\Data Regresi Linier.xisx
uKu
New ’ -
Open ET™ S EEA LD ¥/ Read variable names from the first row of data
Open Database | Py - Persongl data
@ Read Tet Data . | @ owein SCUC Library Worksheet Sheet1 [A1:P116] -
Read Cognos Data !Q;cnnl. STATRIUM e — —
& — £3:] Data Regresi Linier.xlsx Range:
-4
Maximum width for string columns: 32767
‘ s
B e | Cancel ||_Help |
- oK) |
I Rename Dataset
Dispiay Data Flle information ’
£51 Cache Data...
it Viabie Sl Filename:  |Data Regresi Linierxisx
; Sxlich Seever Files of type: lExcel (*xls, * xIsx, * xism)
Repository ’ — Z alistits .odv ‘
Set Viewer Output Options (Syntax) = SPSS Statistics Compressed (*.zsav) ’
A SPSSIPC+ (*.sys) ‘! - neip
& Systat (*.syd, *.sys)
Welcome Dialog... Portable (*.por)
Recently Used Data » ¥ ! Excel (* xIs, * xIsx, *.xlsm)
Recently Used Files » | - |Lotus (*.w*)
Ext Sylk (*.slk) ~
Klik File - Open - Data Ganti sesuai type file yang akan dianalisis - Pilih file - Open




Regresi Linier - SPSS

Tampilan Data

SPSS
File Edit View Data Transform Analyze Graphs Utiliies Add-ons Window Help Fle Edit View Data Transform Analyze Graphs Utilities Add-ons Window  Help
s & — D R — >
':*HL-»J rm o E&%. ﬂ I ¥ SRR A ) SHE M e~ Bl H ¥ Bo2E J0% “
| | ype idth  Decimals ~ Missing | Columns  Align 7 Measure ~ Role R '
= |x1 1 Numenc 12 1 None None 12 = R»ght & Nominal N Input l 11 12 x13 X1 21 22 23
2 x12 Numeric 12 1 None None 12 = Right & Nominal N Input ‘ 1 20 30 3.0 8.0 20 T 30 20
3 |xt13 Numeric 12 1 None None 12 = Right & Nominal v Input 2 30 40 20 30 30 30 30
4 | X1 Numeric 12 1 None None 12 3= Right & Nominal N Input 4 20 30 30 8.0 20 30 30
5 x21 Numeric 12 1 None None 12 3= Right &> Nominal N Input 4 3.0 30 10 9.0 20 30 30
6 x22 Numeric 12 1 None None 12 = Right & Nominal e Input 5 30 30 30 9.0 30 30 30
7 |x23 Numenc 12 1 None None 12 = Right & Nominal N Input 6 30 40 310 100 40 40 40
8 X2 Numeric 12 1 None None 12 = Right &> Nominal N Input 7 30 310 20 80 20 20 20
9 x3.1 Numeric 12 1 None None 12 = Right & Nominal N Input 8 20 10 10 80 30 30 30
10 x32 Numeric 12 1 None None 12 = Right & Nominal N Input T8 | 4.0 10 40 10 30 10 20
1 |x33 Numeric 12 1 None None 12 = Right & Nominal N Input : : 20 10 30 80 30 20 30
12 | X3 Numeric 12 1 None None 12 = Right &> Nominal N Input 20 10 20 80 10 10 20
13 |y1.1 Numeric 12 1 None None 12 = Right & Nominal N Input 30 20 30 90 20 30 30
= 1477: y12 Numeric 12 1 None None 12 = Right & Nominal N Input 40 10 40 110 10 10 10
15 y13 Numeric 12 1 None None 12 = Right & Nominal  Input 40 30 30 10.0 30 10 30
16 A Numeric 12 1 None None 12 = Right & Nominal N Input 30 20 10 8.0 40 40 10
17 | Y_Logistic  Numeric 12 0 None None 12 = Right & Nominal N Input 40 a0 a0 120 20 20 30
. 40 30 30 100 40 40 30
- 40 30 30 10.0 30 30 30
;3 40 40 40 120 20 30 30
= 30 30 30 90 30 40 30
Z 30 30 30 9.0 30 20 20
,; 40 40 30 110 30 30 30
— 30 40 40 1.0 30 30 40
2 30 40 30 100 30 30 30
—




Uji Reliabilitas

Reliabilitas merupakan konsistensi dan stabilitas hasil pengukuran.

Uji reliabilitas adalah metode untuk mengukur konsistensi atau stabilitas hasil
pengukuran. Tujuannya adalah untuk memastikan bahwa jika pengukuran
diulang, hasilnya akan tetap sama atau serupa. Dalam penelitian, uji reliabilitas
penting untuk memastikan bahwa temuan penelitian dapat diandalkan dan
konsisten, serta mengurangi kemungkinan kesalahan pengukuran

Nilai statistik yang umum digunakan untuk mengetahui reliabilitas instrument
adalah Cronbach’s alpha. Secara umum, suatu instrumen dikatakan reliabel jika
nilai Cronbach’s alpha > 0.60.
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Uji Reliabilitas

”Eile Edit View Data Transform Analyze Graphs  Utilities Add-ons  Window  Help @ Reliability Analysis X
: = O Ao Reports v n £ 5o B % “I‘E
Ej o = = : Descriptive Statistics » * M| B e BT [ | ]
! | Compare Means ’
x1.1 xfl General Linear Model » X1 x2.1 | X2

| 1 2.0 Correlate » 8.0 2.0

- 3.0 Regression ’ 9.0 30

3 20 Classify > 8.0 20

4 3.0 Dimension Reduction » 9.0 2.0
| 2 ;g Scale | ’ Reliability Analysis...

7 3.0 SRORPANNIE THan ’ Multidimensional Scaling (ALSCAL)...

Forecasting »

[ - e Multiple Response ’ . 2.0 Model: Alpha \ 4
| 9 40 1.0 3.0
R 2.0 ST 8.0 3.0 Scale label:

11 30 Quality Control » 8.0 30
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Uji Reliabilitas
#23 Reliability Analysis X #3 Reliability Analysis X
[ Items: \ Items: S
I 5 Statistics...

& x1.1 - & x1.1 | & X1 - o> x1.1

83 x1.2 A o> x1.2 @ Reliability Analysis: Statistics X & 21 % x1.2

ohx13 | o> x1.3 & x2.2 o5 x13

% 1(21 ' ~Descriptives for ] rInter-ltem- - % x2.3

. X2

& x22 W/ Item "] Correlations & 3.1

& x2.3 W/ Scale | Covariances & 3.2

& X2 ¥/ iScale if item deleted & 3.3

| 2 v21 - . : F N i

Model: Alpha o= Summaries | TANOVATable Model: Alpha - l

. o N M Ll
Scale label: £l Means B Hacas Scale label:
"] variances F test
Paste m w W | Covariances Friedman chi-sgquare
| Correlations Cochran chi-square
] Hotelling's T-square 7] Tukey's test of additivity Mengulang Langkah - Langkah tersebut hingga

"l Intraclass correlation coefficient seluruh variabel dilakukan analisis reliabilitas

- Tvne onsistent w

(conge) e ) s




Uji Reliabilitas

Reliability Statistics
Cronhach's
Alpha N of ltems

713 3

Nilai Cronbach’s Alpha > 0.60
mengindikasikan bahwa indikator
yang diuji sudah reliabel

tem Statistics
I Mean Std. Deviation N
x1.1 3.000 6754 115
x1.2 3.139 6608 115
x1.3 2.913 6430 115

item-Total Statistics

Scale Corrected Cronbach's
Scale Mean if Variance if [tem-Total Alpha if Item Cronbach’s Alpha if item Deleted
| [tem Deleted [tem Deleted Correlation Deleted mengindikasikan bahwa jika salah
x1.1 6.052 1173 588 550 satu indicator dihapus/tidak
x1.2 5013 1343 463 705 digunakan, maka nilai Cronbach’s
x1.3 6.139 1.279 548 604 Alphanya akan berubah




Uji Validitas

Validitas adalah ukuran yang menunjukkan seberapa tepat suatu alat ukur
mengukur apa yang seharusnya diukur.

Uji validitas adalah proses untuk memastikan bahwa sebuah instrumen penelitian
(seperti kuesioner) benar-benar mengukur apa yang seharusnya diukur. Dengan

kata lain, uji validitas memastikan bahwa data yang dikumpulkan dari instrumen
tersebut mencerminkan realitas dari variabel yang diteliti.

Nilai statistik yang umum digunakan untuk mengetahui reliabilitas instrument
adalah Korelasi Product Moment. Suatu Indikator dinyatakan valid jika nilai
p —value < 0.05. Selain itu, statistik uji korelasi juga dapat dibandingkan

dengan nilai r tabel. Jika nilai r hitung lebih besar dari nilai r tabel, maka butir

pertanyaan dianggap valid.




Uji Validitas

Regresi Linier - SPSS

| File Edit View Data Transform Analyze Graphs  Utilities Add-ons Window  Help
= - Reports » '
| w— H — K
P L’;j | Descriptive Statistics »
[ Compare Means »
x1.1 I x1  General Linear Model » X1
L 2.0 Correlate g Bivariate. ye
2 - Regression | Partial...
3 2.0 ; | B
| 2 3.0 it ' L. Distances...
| : Dimension Reduction ’
5 30 Scale , 9.0
8 24 Nonparametric Tests ’ ey
7 30 : 8.0
: Forecasting ’
| 8 2.0 : 8.0
: Multiple Response »
9 40 B Simulas 1.0
10 2.0 SEe— 8.0
11 30 Quality Control ’ 8.0
12 3.0 Ot ae - 9.0

Variables:

- Correlation Coefficients

¥/ Pearson [ | Kendall's tau-b | | Spearman

~ Test of Significance
@ Two-tailed © One-tailed

'/ Flag significant correlations




Uji Validitas

@ Bivariate Correlations

' Variables: I

Regresi Linier - SPSS

> x1.1 & o> x1.1
& x1.2 & x1.2
& x1.3 | & x1.3

& X1 |
v @ o X1
o x2.2

o x2.3
o X2

| B v21 ]

~ Correlation Coefficients

/| Pearson || Kendall's tau-b | | Spearman

~ Test of Significance
@ Two-tailed © One-tailed

'/ Flag significant correlations

[ Reset | {Cancel || Heip |

@ Bivariate Correlations

\=/ariables:
& x2.1 - &> x1.1
& 2.2 b x1.2
& 2.3 e x13

%’Q @ oo X1

~ Correlation Coefficients

'/ Pearson || Kendall's tau-b | | Spearman

Test of Significance
©® Two-tailed © One-tailed

/| Flag significant correlations

Mengulang
Langkah - Langkah
tersebut hingga
seluruh variabel
dilakukan analisis
validitas




Uji Validitas

Correlations
x1.1 x1.2 x1.3

x1.1  Pearson Correlation 1 4327 545 832"

Sig. (2-tailed) .000 000 |  .000

N 115 115 115 Nilai Pearson Correlation
x1.2  Pearson Correlation 432 1 380 (r > 0.3)dan p — value < 0.05

Si:Aemlian) o 000 | 000 mengindikasikan indikator yang

h , e AL il digunakan sudah valid
x1.3 Pearson Correlation 545 .380 1 .800

Sig. (2-tailed) .000 .000 m

N 115

Pearson Correlation

Sig. (2-tailed)

N




Uji
Multikolinearitas

Multikolinearitas adalah kondisi di mana terdapat hubungan linier yang kuat antar
variabel independen dalam model regresi. Hal ini terjadi ketika variabel
independen dalam model regresi saling berkorelasi, yang berarti mereka tidak
sepenuhnya independen satu sama lain. Secara statistic, multikolinearitas
dihitung berdasarkan nilai VIF,

VIF = e
1 —R2

Adapun, kriteria penentuan nilai VIF
« VIF =1 : Tidak ada multikolinearitas
1 < VIF <5 : Multikolinearitas rendah
« 5 <VIF < 10 : Multikolinearitas sedang
« VIF > 10 : Multikolinearitas tinggi
Secara statistik, variabel dengan nilai VIF <10 masih dapat digunakan dalam
penelitian.



Uji

Multikolinearitas

'Elle Edit View Data Transform Analyze Graphs  Utilities Add-ons Window  Help

: (= I 4  Reports
,3 Fﬁ H gj S Descriptive Statistics
| ‘ Compare Means

7 x1.1 x1  General Linear Model
l1—‘ 2.0 Correlate
‘ 2 3.0 Regression
‘_3_| 2.0 Classify
’___4__J 3.0 Dimension Reduction
5 | 30 acale
6:l 30 Nonparametric Tests
ng | - Forecasting
! : : jg Multiple Response
I 5 | 7o B2 simulation...
’T" 30 Quality Control
T 12 3.0 ROC Curve...

WV W WY VY Y ¥wv Y

* !

1 1

4
!x %..
I

v

=

X1

8.0,.,

[ Automatic Linear Modeling...

bl Linear...
tﬁon...

B8 cuneEs
Partial Least Squares...
Ordinal...
8.0
11.0
8.0
8.0
9.0

Regresi Linier - SPSS

#3 Linear Regression X

o x1.1
& x1.2
& x1.3
o X1

& 21
& 22
o 23
& X2

& 3.1
& x3.2
& X33
& X3

oy
&2
o y13

Dependent:
hdll X |

rBlock 1 of 1

‘Regression Coefficients | [¢] Model fit

Selection Variable:

R | ¥/ Estimates "] R squared change
- Igase Lol "] Confidence intervals | [| Descriptives
WLS Weight Level(%): 95 || Part and partial correlations

@ Linear Regression

o x1.1
& x1.2
& x1.3
& X1

& 21
o x22
o 23
& X2

& 3.1
& x32
&> X33
& X3

o v
2
o y13

] Covariance matrix ¥/ iCollinearity diagnostics

~Residuals
&ﬁ:’z’“’e"‘“ | Durbin-Watson
Eaccrd of || Casewise diagnostics
S—— @ Outliers outside - standard deviations
Independent(s): @) A5 ¢
& X1 B
&) &2
— (Conigue)  cancel e |
Selection Variable:
- [ | | Rule
Case Labels:
i | l
WLS Weight

i | |

u*mwww
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Multikolinearitas
Coefficients®
Standardized
Unstandardized Coefficients Coefficients Collinearity Statistics

Model B Std. Error Beta t Sig. Tolerance VIF
1 (Constant) 1.433 816 1.756 .082

X1 201 .080 204 2.525 013 758

X2 486 086 456 5.631 .000 155

X3 174 070 188 2.476 015 855

a. Dependent Variable: Y

Nilai VIF < 10 untuk seluruh
variable, sehingga tidak terjadi
multikolinearitas antara variable.




- Uji Autokorelasi \

Autokorelasi adalah korelasi antara suatu variabel dengan dirinya sendiri pada

waktu yang berbeda. Uji autokorelasi adalah metode statistik yang digunakan

untuk mendeteksi adanya hubungan antara residual (error) pada suatu model
regresi dengan residual pada periode waktu sebelumnya.

Salah satu metode yang umum digunakan untuk menguji autokorelasi adalah uji
Durbin-Watson (DW). Uji ini menghasilkan nilai d yang digunakan untuk
menentukan ada atau tidaknya autokorelasi.

« Jika d < dL atau d > (4-dL) maka terdapat autokorelasi
 Jika dU < d < (4-dU) maka tidak terjadi autokorelasi
« Jika dL <d < dU atau (4-dU) < d < (4-dL) maka tidak menghasilkan kesimpulan

yang pasti

Nilai dL dan dU diperoleh dari Tabel Durbin Watson
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#3 Linear Regression X
> Dependent:
. . & x1.1 &Y |
Uji Autokorelasi & x12 ROk TS ;
& x1.3
%X1 Previous
' . = & x2.1
File Edit View Data Transform Analyze Graphs Ulilities Add-ons Window  Help & 22
- A : x2.3
SHE M e ™ W EE R (s
= ' Descriptive Statistics 4 - ‘ ‘ & 31 #3 Linear Regression: Statistics X
| ‘ Compare Means » ] & x32
7 x1.1 I x1  General Linear Model ’ X1 x2.1 ‘ %;333 _ _ ~Regression Coefficients | [ Model fit
| ] ‘ 20 PO . 8.0 20 Selection Variable: ‘ -
i2: 3‘0 SORDIES ' ‘ : % ﬂ; o | | Rule '/ Estimates "] R squared change
2 Regression icLi i ; ; : R
| - | = a g N : [ Automatic Linear Modeling... & 113 = lgase Labels: | | Confidence intervals | || Descriptives
e : BEH b Linear... Y el - i '
.4 30 Dimension Reduction & = pen Estﬁon WLS Weight Level(%): |9s "] Part and partial correlations
6 30 - ) (¥ Partial Least Squares... = J
e Nonparametric Tests » w M LMJ ; _ . A
| 7 | 30 _ Ordinal... _ . Residuals
. - Forecasting » @ Linear Regression
8 | 20 _ 8.0 :
Multiple Response » Durbin-Watson
l 9 l 40 . ' 11.0 Dependent: =
1 | 50 E% Simulation... o & x11 » (&Y
——— Quality Control > o x12 ~Block 1 of 1
N | 3.0 _ 8.0 & x13 ol
12 | 3.0 ROC Cie... 9.0 & xi
% g; Independent(s):
& x2'3 & X1
& - 5
& 3.1 X3
b2
& X3 Selection Variable:
Sy | | (Rute
&2 Case Label
Case Labels:
o3 - | |
WLS Weight
i |
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& &P &
a .
k=1 k=2
. dL du dL
71| 15865 | 1.6435| 15577 | 16733 1.3284
72| 15805 | 16457 15611 | 16751 1533
== = 592 5645 5

Uji Autokorelsi 73| 15924 | 16479 | L5645 | 16768 | 1.5360
74| 15953 | 16500 | 15677| 16785 15397

75 | 15081 | 16521 15709 | 16802 | 15432
76 | 16009 | 16541 | 15740 16819 15467

Model Sllmma[yb 77| 16036 | 16561 | 15771 | 1.6835| 1.5502
78 | 16063 | 16581 | 15801 | 16851 15535

79| 16080 | 16601 | 15830 | 16867 | 1.5568

AdeSted R Std. Error of R0 | 16114 | 16620 | 15859 | 16882 | 1.5600

81 1.6139 1.6639 1.5888 1.6898 1.5632

k=4 k=5

dL du dL du
14987 [ 17358 | 14685 [ 1.7685
15029 | 17366 | 14732 [ 17688
15071 | L7375 | 14778 [ 17691
L5112 | L7383 | 14822 [ 1.7694
15151 [ 17390 | 14866 | 1.7698
1.5190 | 17399 | 1.4909 [ 17701
15228 | 17407 | 14950 [ 1.7704
1.5265 | 17415 | 14991 | 1.7708
15302 | 17423 | 1.5031 | 17712
1.5337 | 17430 | 1.5070 [ 17716
1.5372 [ 17438 | 1.5109 [ 1.7720

R Square sSquare the Estimate 2| 16164 | 16657| 15915 16913 | 1.5663 15406 | 17446 | 15146 | 17724
83| 16188 | 16675 | 15942 | 1.6928 | 1.5693 15440 | 17454 | 15183 | 17728
84| 16212 | 16693 | 15909 | 16942 | 15723 15472 | L7462 | 15219 17732

85| 16235 | 16711 | 15995 | 16957| 15752
86| 16258 | 16728 | 16021 | 16971 | 15780
i A o) 87| 16280 | 16745 | 16046 | 16985| 15808

d. PredlCto I'S. (ConSta nt)' X3' X1 v X"’ 88 | 1.6302 | 16762 | 1.6071 | 1.6999 [ 1.5836
. 89| 16324 | 16778 | 16095 | 17013 | 1.5863
b. Dependent Variable: Y 90 | 16345 | 16794 | 16119 | 17026 | 1.5889
91 | 16366 | 16810 16143 | 17040 | 15915

92 | 16387 | 16826 | 16166 | 17053 | 15941
93 | 16407 | 16841 | 16188 | 17066 | 1.5966
o4 | 16427 | 16857| 16211 17078 | 1.5991
95 | 16447 | 16872 16233 | 17091 | 1.6015
96 | 16466 | 16887 | 16254 | 17103 | 16039

Nilai StatiStik Uji Durbin Watson 97 1.6485 1.6901 1.6275 17116 1.6063

98 1.6504 1.6916 1.6296 1.7128 1.6086

d — 1832 99 | 16522 16930 | 16317 17140 | 1.6108

100 1.6540 1.6944 1.6337 1.7152 1.6131

dU = 1.749 101 | 16558 [ 1.6958 | 16357 | 1.7163 | 1.6153

102 1.6576 1.6971 1.6376 1.7175 1.6174

4_dU= 2251 103 | 16593 | 16985 | 16396 | 17186 | 1.619

104 1.6610 1.6998 1.6415 1.7198 1.6217

Sehingga diper()leh dU < d < (4. — 105 | 16627 | 17011 | 16433 | 17209 | 1.6237

106 1.6644 1.7024 1.6452 1.7220 1.6258

dU),haI |n| mengindikasikan bahwa 107 [ 16660 [ 1.7037 | 1.6470 | 1.7231 | 1.6277

108 1.6676 1.7050 1.6488 1.7241 1.6297

1 1 1 1 109 1.6692 1.7062 1.6505 1.7252 1.6317
tlda k te rJadI a Uto ko reIaSI - 110 1.6708 1.7074 1.6523 1.7262 1.6336
111 1.6723 1.7086 1.6540 1.7273 1.6355
112 1.6738 1.7098 1.6557 1.7283 1.6373

113 1.6753 1.7110 1.6574 1.7293 1.6391
114 1.6768 1.7122 1.6590 1.7303 . 1.6227 17677 1.6042 1.7869

15| 16783 | 17133 16606 | 1.7313 \ 17496 | 16246 | 17683 | 1.6063 | 1.7874

1.5505 1.7470 1.5254 1.7736
1.5536 1.7478 1.5289 1.7740
1.5567 1.7485 1.5322 1.7745
1.5597 1.7493 1.5356 1.7749
1.5627 1.7501 1.5388 1.7754
1.5656 1.7508 1.5420 1.7758
1.5685 1.7516 1.5452 1.7763
1.5713 1.7523 1.5482 1.7767
1.5741 1.7531 1.5513 1.7772
1.5768 1.7538 1.5542 1.7776
1.5795 1.7546 1.5572 1.7781
1.5821 1.7553 1.5600 1.7785
1.5847 1.7560 1.5628 1.7790
1.5872 1.7567 1.5656 1.7795
1.5897 1.7575 1.5683 1.7799
1.5922 1.7582 1.5710 1.7804
1.5946 1.7589 1.5736 1.7809
1.5969 1.7596 1.5762 1.7813
1.5993 1.7603 1.5788 1.7818
1.6016 1.7610 1.5813 1.7823
1.6038 1.7617 1.5837 1.7827
1.6061 1.7624 1.5861 1.7832
1.6083 1.7631 1.5885 1.7837
1.6104 1.7637 1.5909 1.7841
1.6125 1.7644 1.5932 1.7846
1.6146 1.7651 1.5955 1.7851
1.6167 1.7657 1.5977 1.7855
1.6187 1.7664 1.5999 1.7860
1.6207 1.7670 1.6021 1.7864




- Uji Normalitas \

Uji normalitas adalah prosedur statistik untuk menentukan apakah data yang
diamati terdistribusi secara normal atau tidak. Distribusi normal, yang sering
digambarkan seperti kurva lonceng, terpusat di tengah dengan data yang
sebagian besar berkumpul di sekitar titik tengah dan sedikit menyebar di
ujungnya. Uji ini penting untuk memvalidasi asumsi penelitian dan memastikan
keakuratan hasil analisis statistik yang digunakan.

Analisis Statistik:
Metode ini menggunakan uji statistik untuk menghasilkan nilai dan probabilitas (p-
value) guna menarik kesimpulan tentang normalitas data.
Uji Kolmogorov-Smirnov: Salah satu uji klasik untuk normalitas, terutama
cocok untuk sampel besar.

Uji Shapiro-Wilk: Dianggap sebagai salah satu metode paling efektif,
khususnya untuk sampel ukuran kecil dan sedang.
Uji Anderson-Darling: Metode lain yang juga cocok untuk sampel besar.
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Uji Normalitas

One-Sample Kolmogorov-Smirnov Test

I
ed Residual
N 115
Normal Parameters®® Mean 0000000
Std. Deviation 1.15092104
Most Extreme Differences  Absolute 078
Positive 078

Negative -.063
Test Statistic 078

| Asymp. Sig. (2-tailed)

Regresi Linier - SPSS

Nilai Asymp. Sig. sebesar 0.082, hal ini
menunjukkan bahwa nilai p-value lebih besar
dari 0.05. Sehingga mengindikasikan bahwa

residual berdistribusi normal.
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Heteroskedastisitas

Uji Heteroskedastisitas pengujian asumsi klasik dalam analisis regresi yang bertujuan
untuk mendeteksi adanya ketidaksamaan varians (ragam) residual dari satu
pengamatan ke pengamatan lain dalam suatu model regresi.

Salah satu metode yang dapat digunakan untuk melakukan pengujian asumsi
heteroskedastisitas Adalah Uji Glejser. Uji Glejser adalah uiji statistik untuk
mendeteksi heteroskedastisitas dengan cara meregresikan nilai absolut residu
(Absolute Residual) terhadap variabel independen. Jika nilai signifikansi (Sig.) dari uji
Glejser lebih besar dari 0,05, maka dapat disimpulkan tidak terjadi heteroskedastisitas,
dan jika kurang dari 0,05, berarti terjadi heteroskedastisitas.
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Model

—_—
Coefficients®
[ [ Standardized
Unstandardized Coefficients Coefficients
B Std. Error Beta t

(Constant) | 1195 | 522 | [ 2201
X1 - 057 051 -121 -1.118
X2 044 055 087 806
X3 -.022 045 . -.050 -.486

a. Dependent Variable: Abs_Res

Nilai Sig. untuk seluruh variabel lebih besar
dari 0.05. Hal ini menunjukkan bahwa
residual tidak memiliki gejala
heteroskedastisitas.



UjiFdanUji T

Uji hipotesis adalah metode statistik untuk menguji kebenaran suatu dugaan atau
pernyataan (hipotesis) tentang populasi berdasarkan data dari sampel, dengan
tujuan membuat keputusan yang objektif. Proses ini melibatkan perumusan
hipotesis, penentuan tingkat signifikansi, pengumpulan data, analisis statistik
menggunakan uji yang sesuai (seperti uji-t, uji-F), serta pengambilan keputusan
untuk menerima atau menolak hipotesis nol.
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UjiFdan Uji T

ANOVA?
Ssumof | ' Nilai Sig. untuk seluruh variabel
Model Squares df Mean Square F Slg: lebih gtJ)esar dari 0.05. Hal ini
. - .05.
1 Reg.ressmn 123.985 3 41.328 30.379 .000 menunjukkan bahwa residual
Residual 151.007 111 1.360 tidak memiliki gejala
Total _ 274.991 114 | heteroskedastisitas.

a. Dependent Variahle: Y
b. Predictors: (Constant), X3, X1, X2

Coefficients®

Standardized
Coefficients Nilai Sig. untuk seluruh variabel

Unstandardized Coefficients
B Std. Error

| Model DeL 9. lebih besar dari 0.05. Hal ini
1 (Constant) 1.433 816 . menunjukkan bahwa residual
X1 201 .080 204 . tidak memiliki gejala
X2 486 086 456 . heteroskedastisitas.

X3 174 .070 188
a. Dependent Variable: Y
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Model &
Interpretasi

Coefficients®

Standardized
Unstandardized Coefficients Coefficients
Model Std. Error Beta t Sig.
K (Constant) 816 1.756 082 |
X1 .080 204 2.525 013
X2 086 456 5.631 000
X3 070 188 2476 015 |

a. Dependent Variable: Y

Y = 1.433 4+ 0.201X, + 0.486X, + 0.174X;

« Ketika nilai X1, X,, dan X; konstan, makan nilai Y sebesar 1.433 satuan
Ketika X; naik satu satuan, akan meningkatkan nilai Y sebesar 0.201 satuan
« Ketika X, naik satu satuan, akan meningkatkan nilai Y sebesar 0.486
satuan

« Ketika X5 naik satu satuan, akan meningkatkan nilai Y sebesar 0.174
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